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» Objectives

» Supervised and not supervised learning
» Learning challenges

Building machine learning models
Errors and validation
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» Aprendizaje basado en la f.d.d. de las
muestras = posible incorrelacion entre la
cantidad de muestras y su importancia en la
salida
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Ui » Objectives
» Supervised and not supervised learning
» Learning challenges
* Building machine learning models
» Errors and validation
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Building machine learning models:
model structure

Eleccidn del modelo
(manual)

error de
test

Determinacién de la
estructura interna

(manual/automdtico) '

Ajuste de pardmetros modelc
(automdtico)
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Model structure evaluation
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Validacion cruzada:
. N .
realizar (v) modelos entrenados con V muestras y validados

A con conjuntos de test de N-V muestras
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» Matematicos:

- polinomios, splines, B-splines, ...
» Estadisticos:

- ARX, ARMAX, Markov, Box-Jenkins, ...
* Redes Neuronales:

- MLP, RBF, SOM, ART, ...
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Supervised and not supervised learning
» Learning challenges

Building machine learning models
Errors and validation
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error de test o de validacion

error

4
S
-
S
"
i

Error de entrenamiento

Numero de muestras de la red neuronal
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g.d.l. del modelo

Portaca > Ciencia
ESTUDIO CON NUMEROS

Jovenes chimpancés tienen mejor memoria

que humanos adultos
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» El experimento se realizé con los simios y universitarios

Actualizado martes 04/12/2007 12:28 (CET)

MADRID.- Los chimpancés de cinco afios tienen
mejor memoria fotografica que los estudiantes
universitarios, desveld hoy un estudio de la revista
'Current Biology' que podria acabar con la idez de
la superioridad humana en todas las funciones
cognitivas.

El estudio, realizado por un equipo de
investigacién sobre primates de la Universidad de
Kyoto (Japén), podria significar gque durante afios
se ha subestimado la capacidad intelectual de
los antepasados mas cercanos de la raza
humana.

"Aqui mostramos por primera vez que los jévenes
chimpancés tienen una extraordinaria capacidad
para trabzjar con la memoria numérica, mejor que
la de l2 de humanos adultos 2 los que se sometid
a las mismas pruebas, siguiendo el mismo
procedimiento”, dijo el autor del estudio, Tetsuro
Matsuzawa, de l2 Universidad de Kyoto.

petian con i universitarios en Iz
realizacién de unos ejercicios de memoria
numérica. Todos los chimpancés, madres e hijos,
habiz aprendido previamente 2 contar del 1 al 9.

——

Uno de los chimpancés realiza el experimento con
nimercs (Foto: AFP)
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